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Gérer les interactions Homme-Machine
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Création

: regle n° 1 . \
@/ @ ajout de nouvelles regles

# lorsque nécessaire

O
: @ création de prototypes par
@?c regroupement incrémental
eClustering [Ramezani,
2004]
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Adaptation des prémisses
@/ : A @ ajustement de la forme et de

L @—% la position des clusters

ot : @ adaptation statistique

o) @?c [Almaksour, 2011]

Adaptation
de la prémisse sélec-
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Optimisation des conclusions
@ apprentissage des fonctions
# linéaires

@ optimisation avec les
moindres carrés récursifs
[Angelov, 2004]

Optimisation
des conclusions de
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@ apprentissage a partir de peu de données
@ bonnes performances de reconnaissance

@ bonne évolutivité
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@ apprentissage a partir de peu de données
@ bonnes performances de reconnaissance

@ bonne évolutivité

@ augmentation de l'inertie avec le temps

@ pas de capacité d'auto-évaluation
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Méthodes de sélection pour flux de données

@ méthode de |la densité [Settles, 2008]

@ méthode de l'incertitude maximale [Settles, 2010]
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Adaptation de la Optimisation des
_— prémisse sélec- ———| conclusions de cha-
tionnée seulement cunes des regles

Objectif
@ maintenir la capacité
d’apprentissage (de
nouvelles connaissances)

@ permettre la modification
(des connaissances
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Supervision autonome

Méthode
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Supervision autonome Supervision active
Bon symbole, bien reconnu : Sélection du symbole
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IntuiSup : supervision active
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Supervision autonome Supervision active

Méthode

@ apprendre a partir des données complexes / mal reconnues

o solliciter explicitement I'utilisateur pour les étiqueter
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Méthode de sélec-
tion évolutive ESU

@ maintenir le compromis erreur/sollicitation proche de celui souhaité
par les utilisateurs
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Méthode de sélec-
tion évolutive ESU

T

Méthode de sélection évo-
lutive avec dopage B-ESU

o doper I'apprentissage pendant les périodes clefs

@ réduire les sollicitations autrement

@ conserver le méme nombre total d'interactions
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Méthode 2
Seuil de sélection dopé :

Méthode de sélec-
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Oe ‘f
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Evolve : évolutif a court terme
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Evolve : évolutif a court terme

Evolve

95

Taux de reconnaissance (%)
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Probleme
@ l'inertie du systéme augmente avec le temps
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